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KNN CART C4.5 SVM BP

n n
X={x1 x2 … xn} m C1, C2,… Cm

X
X Ci

P(Ci|X)>P(Cj|X) 1≤j≤m j≠I
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KNN CART C4.5 SVM BP

BP Back Propagation 1986 Rumelhart McCelland
BP -

BP input (hidden layer) (output layer)
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F.GALTON · (1822-1911) K.Pearson . (1856-
1936) 1078 X Y
Y=33.73+0.516X
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聚类分析对具有共同趋势或结构的数据进行分组，将数据项分组成多个簇（类），
簇之间的数据差别应尽可能大，簇内的数据差别应尽可能小，即“最小化簇间的相似
性, 最大化簇内的相似性”。
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Apriori FP-growth
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• 4 Y=T+S+C+I
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T :

S :
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